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今日要点

• DeepSeek 将周六、周日全天改为 API 非高峰价，并把实验性视觉模型纳入同一低价表；多
模态推理开始复制云计算的“错峰用量”逻辑。

• Inherent 用 270 亿参数模型加专用训练与编码工具，挑战前沿模型在论文复现实验上的表现
；科学 agent 的竞争点正从通用问答转向实验选择、资源分配和可复现交付。

• 企业实际支出显示，Anthropic 客户正在从最强的 Fable 5 转向半价的 Opus 5；模型购买的
主指标越来越接近“合格结果成本”，而不是能力榜首。

• 美国教育部长在最新采访中支持受监督的课堂 AI，同时明确家长可以要求替代方案；教育 AI
的准入正在从“能否使用”转向学习证据、退出权和教师责任。

今日结论

1. 多模态 API 的价格战已进入调度层。对可延迟的文档、视频和批处理 agent，调用时段将像
模型路由一样成为成本控制变量。

2. 专用 agent 的价值不必来自更大的底座模型，而可来自任务环境、评价标准和工具编排；但
厂商内部评测必须由隐藏任务和独立复现约束。

3. 企业不会为“最强”无限付费。模型组合会快速分层：便宜模型承接日常流量，旗舰模型只处理
长时、不可轻易回滚或失败代价高的任务。

AI 产品与应用

Faraday 用小模型加专用训练切入科学复现

Inherent 公开 Faraday：以 Qwen 3.6 27B 为底座，使用长时程强化学习训练“研究判断”，并把
GPT-5.5 Codex 当作编码工具。其 Replica 任务集覆盖 100 篇论文、310 个复现任务，要求在
限定算力和时间内重建论文图表；公司称 Faraday 在训练域及留出的 AI-for-science 任务上均
优于 Claude Opus 4.8 与 GPT-5.5 基线。Inherent 技术说明
(https://inherentlabs.ai/research/training-to-replicate)；TechCrunch 报道



(https://techcrunch.com/2026/08/22/inherent-founded-by-deepmind-alumni-says-its-ai-teamma
te-just-outperformed-anthropic-and-openai-at-replicating-research/)

真正值得跟踪的是分工方式：小模型负责选择实验、判断失败和分配预算，大型编码模型作为
工具执行。这给实验室软件带来一条更现实的产品路径——先卖可审计的复现与验证，再谈自
主发现。现有结果仍由 Inherent 设计任务、训练系统并主导评分；采购方应要求隐藏论文测试、
原始运行轨迹、算力预算和第三方复现，而不是直接把内部排名当作科学能力证明。

模型与技术进展

DeepSeek 把视觉模型放进低价长上下文产品线

DeepSeek 当前官方价表新增 deepseek-v4-flash-vision-exp：支持图文输入、100 万 token 上
下文、最高 38.4 万 token 输出、工具调用、Responses API 与 Anthropic API 兼容；图片按尺
寸转为输入 token 计费。非高峰缓存未命中输入为每百万 token 0.22 美元、输出 0.66 美元，高
峰价均为两倍。DeepSeek 官方模型与价格页 (https://api-docs.deepseek.com/quick_start/prici
ng/)

这会直接压低票据、表格、页面截图和视觉检查 agent 的试错成本，也让文本与视觉任务共享
同一调用接口。限制同样明确：模型仍带 exp 标记，公开页没有独立视觉基准、稳定性承诺或
数据保留细则；企业应先测陌生界面、OCR 错误、工具调用闭环和真实图片 token 账单。

FreeToken 让大 MoE 从“权重可得”走向单机可运行

UC Berkeley、MIT 等团队开源 FreeToken，以带宽感知调度、CPU/GPU 混合执行、双缓冲预
取和 agent 状态复用，把超出显存的 MoE 专家放在系统内存中动态调度。论文报告，RTX
4060 笔记本运行 Qwen 3.6-35B 达 39.3 token/s，RTX 5090 可运行 DeepSeek-V4-Flash
284B；长提示首 token 延迟降低 42%—58%，多轮 agent 交互延迟降低 65%—80%。论文
(https://arxiv.org/abs/2608.16157)；开源仓库 (https://github.com/FlashML-org/FreeToken)

它没有消除内存门槛：DeepSeek-V4-Flash 的示例仍建议约 32GB 显存加 192GB 系统内存。
商业意义是本地部署的瓶颈开始从“必须买数据中心 GPU”转为“是否有足够主机内存、PCIe 带
宽和运维能力”；对隐私敏感、利用率不稳定的内部 agent，这可能比云端按 token 付费更有吸
引力，性能数字仍需在常见桌面配置上独立复测。

投融资与商业动态

Opus 5 在企业支出中超过 Fable 5，旗舰溢价遇到上限



8 月 23 日的新报道援引 Ramp 的模型归因支出称，半价的 Claude Opus 5 上线不到一个月，
企业支出已超过 Fable 5，但未披露 Opus 的精确份额。已公开的 Ramp 7 月样本显示，Fable
5 只占 Anthropic token 的 6%、却占 11.4% 支出；样本偏向技术公司，且衡量的是 Ramp 可识
别的购买，并非 Anthropic 全部收入。当日数据解读 (https://www.implicator.ai/anthropic-opus-
5-overtakes-fable-5-corporate-spending/)；Ramp 原始方法与 7 月数据
(https://ramp.com/data/ai-index-august-2026)；Anthropic Opus 5 官方定价与能力说明
(https://www.anthropic.com/news/claude-opus-5)

新增变量不是 Anthropic 总需求下降，而是客户在同一供应商内部迅速下移模型层级。企业采购
应按“完成一个合格任务的总成本”记录重试、人工复核和失败损失，并把 Fable 类模型保留给多
日自治、上下文一致性或高失败代价任务；模型厂商则需要用可验证的任务成功率证明旗舰溢
价，而不能只靠榜单差距。

政策、伦理与安全

美国课堂 AI 政策把学习证据与家长退出权摆到前台

美国教育部长 Linda McMahon 在 8 月 23 日 CNN 采访中支持学校在教师监督下使用 AI，但同
时表示人类互动不可被替代，学校应向家长说明预期效果；若家长看不到效果，有权要求不同
方案。采访背景是教育部 8 月 20 日的新指引：教育技术应由教育者主导、透明、保护学生数据
，并在反复证据显示无效时移除。CNN 完整采访文字 (https://transcripts.cnn.com/show/sotu/d
ate/2026-08-23/segment/01)；美国教育部指引 (https://www.ed.gov/about/news/press-release/
us-department-of-education-releases-guidance-responsible-use-of-education-technology-class
room)

这不是全国统一课程命令，但给学校采购设定了更可执行的责任线：供应商需要回答解决什么
学习问题、适用于谁、使用多久、证据是什么，并允许学校停止使用。教育 AI 产品若只提供参
与度和节省教师时间，缺少学习结果、屏幕时间、差异化影响和退出流程，将更难进入长期合
同。

X 平台高信号

1.

信号标题：DeepSeek 周末全天执行非高峰 API 价格

类型：定价 / 调度规则

来源或链接：DeepSeek 官方模型与价格页 (https://api-docs.deepseek.com/quick_start/pricing/)



核心观点：自北京时间 8 月 23 日起，峰值时段只保留在周一至周五；周六、周日全天按非高峰
价计费。相较上一日仅确认的模型单价，新增变量是周末不再出现两倍峰值价。

为什么重要：长时 agent、批量文档和视觉处理可以通过排程而非换模型直接减半官方标价。

影响：企业应把可延迟任务移到周末队列，并核验重试、跨时区作业和图片 token 是否都落入
非高峰账单。

验证状态：现行时段与价格由 DeepSeek 一手文档确认；历史账单是否自动重算需按账户核验。

2.

信号标题：Agent.ai 独立市场退场后转入 HubSpot 付费门户

类型：平台迁移 / 准入变化

来源或链接：Agent.ai 当前入口 (https://agent.ai/)

核心观点：Agent.ai 原入口现跳转至面向 HubSpot Agent Builder 的 BuilderPack；当前页面写
明需要 Professional 或 Enterprise portal，Free 与 Starter 不可用，并提供 19 个可作为工作流
步骤或 agent 工具的动作。

为什么重要：独立 agent 分发正在被 CRM 的身份、数据和工作流入口吸收，开发者的可触达
用户范围随平台套餐变化。

影响：原市场的构建者应盘点不可自动迁移的 agent、客户授权和数据依赖；新方案的总成本要
计入 HubSpot 许可，而非只看工具包本身。

验证状态：跳转、动作数量和套餐门槛由当前一手页面确认；原 agent 的逐项迁移状态没有公
开统一清单。

3.

信号标题：Check Point 开始把 agent token 用量纳入安全资产清单

类型：企业采用数据 / 安全可观测性

来源或链接：Check Point 官方更新 (https://blog.checkpoint.com/product-updates/new-token-u
sage-visibility-for-ai-agents/)

核心观点：Workforce AI Security 现可按支持的 agent 查看 24 小时、7 天和 30 天 token 总量
，并下钻到具体模型；这是用量信息首次直接进入其 Inventory 视图。

为什么重要：异常 token 激增可能同时意味着循环执行、预算失控或未经授权的数据处理，消
费记录开始具备安全事件价值。

影响：安全团队可把 token 曲线与身份、数据访问和工具调用日志关联，但当前功能是可见性
，不等于自动检测或阻断。

验证状态：字段、时间窗口与入口均由 Check Point 一手产品页确认；真实客户覆盖率和告警
准确率未公开。



4.

信号标题：Autolith 0.35.0 扩大系统覆盖，但明确以用户权限执行代码

类型：产品访问 / 权限边界

来源或链接：Autolith 官方页面 (https://www.lambda-symbolics.com/autolith)

核心观点：0.35.0 覆盖 Linux、macOS 与多个 BSD 架构，并接入 ChatGPT Codex、Grok、
Fireworks、Anthropic 和 OpenAI 兼容端点；官方同时明确，模型生成代码以当前用户权限执行
，进程隔离只保可靠性，不构成安全沙箱。

为什么重要：可恢复、可自修改的常驻编码 agent 扩大了本地执行面，安装便利不能替代主机
级隔离。

影响：试用应放在低权限账户或隔离虚拟机，限制凭据、网络和仓库范围，并保留其检查点与
变更记录用于审计。

验证状态：版本、平台、模型接入和权限警告由开发者一手页面确认；性能与恢复演示仍主要
来自厂商录制。

5.

信号标题：Cloudflare Workers AI 上线 Qwen3.8-27B 文档入口

类型：云端准入 / 模型部署

来源或链接：Cloudflare 官方模型文档 (https://developers.cloudflare.com/workers-ai/models/q
wen3.8-27b/)；Qwen 官方模型卡 (https://Hugging
Face.co/Qwen/Qwen3.8-27B/blob/main/README.md)

核心观点：Cloudflare 已为 Qwen3.8-27B 提供 Workers AI 模型入口；Qwen 官方模型卡确认
其默认推理强度为 xhigh，并默认保留历史思考状态，开发者可改为 medium 或 low 控制成本与
延迟。

为什么重要：开放权重模型进入边缘云后更易调用，但默认高推理强度可能让生产账单和响应
时间显著高于简单试跑。

影响：上线前应显式设置推理档位，分别统计首 token 延迟、完整任务成功率与总 token，而不
能沿用其他模型的默认参数。

验证状态：模型入口与参数来自 Cloudflare、Qwen 一手文档；Cloudflare 页面未公开首个可用
时间，本日报只确认当前可访问状态。

前沿研究速递

AI4AI-Bench：直接测试 agent 能否改进训练算法



做了什么：论文 (https://arxiv.org/abs/2608.20318) 给 agent 10 个冻结研究仓库，每项任务可
用一张 B300 运行 4 小时改写训练算法，再由隐藏评测器从头训练最多 12 小时；统一分数中，
原算法为 0.1、任务最优为 1.0。

新在哪里：它把“改训练过程”与收集更多数据、调超参数分开。6 个系统、29 种配置的平均分
仅 0.166，最佳为 0.250；多数提交根本没有改变模型如何学习。

潜在应用方向：自动化 AI 研发评测、训练代码 agent、算法发现平台，以及自我改进声明的外
部审计。

一句话判断：当前 agent 已会优化实验外围，却很少触及学习算法本身；这比泛化的“AI 会做
AI 研究”叙事更接近真实能力边界。

TMI：从混杂电脑轨迹中归纳可审计任务模型

做了什么：论文 (https://arxiv.org/abs/2608.20319) 从连续截图、鼠标与键盘事件中识别交错进
行的潜在任务，再为每个任务生成层级目标和执行控制流程。

新在哪里：在受控的人类与 agent 轨迹上，任务分组与真值一致度达 0.974，重建 74.9% 的执
行步骤；由此生成的技能在留出任务上比最强基线提高 30.0%。

潜在应用方向：企业流程挖掘、computer-use agent 培训、操作审计、岗位知识沉淀和可复用
技能生成。

一句话判断：如果结果能在真实办公噪声中复现，企业最有价值的 agent 训练数据可能不是
SOP 文档，而是经同意采集并结构化的实际操作轨迹。

MidTool：把通用工具使用前移到中期训练

做了什么：论文 (https://arxiv.org/abs/2608.20314) 构建结合网页、PDF、代码、真实 API、
MCP 技能和文档工作流的合成语料，对 Qwen3-4B 与 8B 进行中期训练，再接监督微调和强化
学习。

新在哪里：目标不只是在后训练阶段教模型调用少数工具，而是提前学习识别工具能力、从上
下文填参数、组合调用并在信息不全时恢复；在 BFCL、τ²-Bench 和 MCP Universe 上均优于
对照。

潜在应用方向：小型企业 agent、垂直工具调用模型、MCP 生态模型预训练，以及低成本私有
部署。



一句话判断：工具使用正从提示与后训练技巧变成底座能力；但合成 API 和技能语料的权限污
染与错误调用模式也会被更早固化。


